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Zadanie a ciel’ prace

e Kombinacia automatickych a vizualnych metod
dolovania dat

o Opisat’ klady a zapory oboch pristupoy;
navrhnat’ spésob ako pristupy skombinovat’ ¢o
najlepsie a ilustrovat’ tito kombinaciu na
zvolenej implementacii




Uvod do dolovania dait

e Vel'ké mnozstvo nazhromazdenych dat, ktoré
treba analyzovat’ a spracovat’

o Netrividlne ziskavanie implicitnych, pred tym
neznamych, a potenciondalne uzitocnych
informacii (Petr Berka, 2003)

e Met6dy dolovania: automatické, vizualne a
kombinované




Automatické metody

e Patria sem matematické metody, Statistické
metody a metody umelej inteligencie

e Vicsinou nie je mozné ovplyvnit’ ich priebeh

e Vysledky su t’azSie interpretovatelné
analytikom a t’azsie prezentovatel'né inej osobe

o Napriklad: K-Means, PCA, linearna regresia ...




Vizualne metody

e Hl'adanie skrytej informacie v datach pomocou
zraku

e Vyuzitie trénovaného 'udského oka a jeho
schopnosti prijimat’ obrovské mnozstvo
informacii

* Vo velkej miere sa vyuzivaja skasenosti
analytika

e Vyzaduju viac interakcie od pouzivatel'a ako
automatické metody




Vizualne metody - priklady

e 1.) Scatter plot
e 2.) Kolacovy graf

o 3.) Paralelné suradnice
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Kombinované metody

e R6zne spdsoby kombinacie:

e vyvazena kombinacia - obe metody
zastupené rovnako, vzajomne sa doplnaja

e nevyvazena kombinacia - jedna metéda je
pouzita ako zaklad a druha ju doplnuje

o Ocakavajua sa pozitivne vysledky




Ciele prace

e Rozsirenie a vylepsenie K-Means algoritmu
pomocou kombinacie s vizudlnou metédou
Scatterplot

e Zachytit’ analyticky proces, ktory vznika pri
segmentacii dat, vizualizovat’ ho a umoznit’
jeho opdtovné pouzitie

e Implementovat’ navrhnuté sposoby kombinacie

do aplikacie

e Ukazat’ ¢i boli implementované vylepsenia
uspesné a poskytuju lepsie vysledky




Pouzité analytické nastroje a
metody

e K-Means algoritmus
e Obdlznikova selekcia
 Scatterplot vizualizacia

e Stromové a grafové vizualizacie

obdlznikova selekcia




Vylepsenie K-Means

e Zadavanie pociatocnych stredov zhlukov pre
algoritmus

e Upravenie vypoctu algoritmu tak, aby pocital aj
s oddel'ujucimi nadrovinami




Z.adavanie stredov zhlukov

e Zadavanie stredov klikanim do grafu
e /adavanie suradnic stredu v d’alsich rozmeroch

e Odhadnutie poctu a pozicie stredov zhlukov

o Zahrnutle do vypoctu len to ¢o nas zaujima
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Oddel'ujuce nadroviny

o Zadavaju sa kreslenim

* Dva vyznamy:

e “Odrezanie” outliers dat a pevné oddelenie zhlukov
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Analytické sedenie

® Zaznam uvazovania analytika nad datami
e Postupnost’ krokov prace analytika s datami
* Vysokouroviové programovanie
o Struktira sedenia:
e stromovy charakter

e striedanie dvoch typov vrcholov: datové
vrcholy a filtrovacie vrcholy




Analytické sedenie - Struktura
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Vizualizacia sedenia

* Vizualizacia pomocou stromu a grafu

e Prezentovanie postupu ako vznikli vysledky (Visual
Storytelling)
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Interakcia so sedenim

* Vrcholy v strome sedenia umoznuju interakciu
e Modifikacia parametrov vrchola

e Mazanie vrcholu zo sedenia
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Opitovné pouzitie sedenia

e Opitovné pouzitie na kompatibilné data

e UloZenie sedenia do XML suboru




Vysledky - zhrnutie

e Vylepsenie K-Means algoritmu kombinaciou s
vizualnym zadavanim pociatocnych stredov
zhlukov a oddel’'ujacich nadrovin.

e Zachytenie vizualizacie a opitovné pouzitie
analytického sedenia.

 Splnili sa oc¢akavania pozitivheho prinosu
kombinacie automatickych metéd s vizualnymi




Ukazka aplikacie

e zadavania pociatocnych stredov zhlukov
e zadavanie oddel'ujacich nadrovin

* vypocet algoritmu a vizualizacia vysledkov
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Dakujem za pozornost’
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Otazky oponenta




e otazka: Ako by sa zmenila funkc¢nost’
algoritmu, ked’ by algoritmus K-means pocital
zhluky vo vsetkych rozmeroch, nielen v tych,
ktoré maja zadané stredy?

e odpoved’

e dopocitanie chybajucich stradnic stredov
pomocou strednej hodnoty

e obmedzenie K-means bolo zamerné:
zahrnutie do vypoctu len to, ¢o pouzivatel
chce




o otazka: Vysvetlit’ viznam obdlznikovej
selekcie, ktoru som v kapitole § nevyuzil pri
dokumentacii vytvoreného postupu.

e odpoved’

» poskladanie selekcie dat z r6znych oblasti

e vytvorenie logickych dat

e zahrnutie len tych dat do vypoctu, o ktoré
ma analytik zaujem




e otazka: Ako sa vybrali vizualizacie zvolené pre
demonstraciu vytvoreného postupu?

e odpoved’

® 5o zamerom Co najlepsie demonstrovat’
funkcie aplikacie




e otazka: Porovnanie kvality vyslednych zhlukov
pri nahodnom zadani pociatocnych stredov a
pri pouziti rucne zadanych stredov.

e odpoved’

e kvalita zhlukov rovnaka

e pocet kol vypoctu K-means sa vyrazne skratil
(pri ukazkovych datach a dvoch zhlukoch

viac nez o 70%)




